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CONSULTING

1 PLUS | — BERATUNG UND TRAINING AUS EINER HAND

Fachkonzeption

Quantitative .
Verfahren Seminare
Workshops
IT-Umsetzung :
und Testing ( :1 PLUS |
CONSULTING
Risikocontrolling ) Online-
i eminare
Fachliches Regulierung
Projekt- Meldewesen
management Handelssysteme
Handbiicher
Revision Priifungs- Fachbeitrége

unterstiitzung

Kunden: Mehr als 350 Banken,
Mehr als 40 Mitarbeiter Finanzdienstleister und gﬂ Seit 2003 am Markt
banknahe Rechenzentren
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CONSULTING

= UNSERE BERATUNGSFELDER IM UBERBLICK

Risikomanagement
Q Regulierung & Meldewesen

v

Ubergreifende Themen
o

.
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CONSULTING

= IMMER AUF DEM LAUFENDEN MIT 1 PLUS |

\
1 PLUS i FACHBEITRAGE

Interesse an unseren regelmasigen Fachbeitragen? Melden Sie sich fiir unseren Fachbeitragsverteiler an oder folgen Sie
uns auf Linkedin!

CipLusi

L

C1 PLUS i

a2 C] PLUS i
Thorsten Gendisch  [RRBB UND CSRBB - EBA-BERICHT ZU MITTEL ~ -
= LANGFRISTIGEN HANDLUNGSFELDERN

PARADIGMENWECHSEL UNTER HOCHDRUCK — DIE CRR
DES OPERATIONELLEN RISIKOS UND NEUERUNGEN ZU
TEN MELDESTICHTAGEN

Jaewan 2026

e : etzt anmelden!
LUNG DER ANFORDERUNGEN EINES AKTIVEN KONTOS IN DER EU (AAR) L

Folgen Sie uns
auf LinkedIn®

61 PLUSiGmbH | Kundensymposium 2026 | Kl Governance & Risk Manag Seite 4


https://1plusi.de/newsletter/
https://www.linkedin.com/company/1-plus-i
https://www.linkedin.com/company/1-plus-i
https://www.linkedin.com/company/1-plus-i
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CONSULTING

= AGENDA

Aktuelle Anwendungsbereiche von v/
(generativer) Kl in Banken 2026

Regulatorische Anforderungen an die
Anwendung von Kl

KI-Governance und -Risikomanagement
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CONSULTING

= AGENDA

Regulatorische Anforderungen an die

Anwendung von Kl

KI-Governance und -Risikomanagement
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Kl USE CASES (KLASSISCHE UND GEN KI)

Allgemeiner Kundenkontakt
e K| Chatbots

® Recommendation Systems
und Robo Advisory

\/

Kapital-, Liquiditats-/Asset
Liability Planung

e CF Modellierung,
Simulationslaufe und
Liqui/Asset Liability
Management

Alin finance and banking

® Treasury Funktionen

Handel und Anlage

® Strategien im HFT und Algo-
Trading

® Prognosetools

Das McKinsey Global Institute (MGI) schatzte schon * Allokation und Optimierung

2023 (Update 2025), dass alleine GenAlim gesamten
globalen Bankensektor jahrlich zwischen 200 und 340
Milliarden US-Dollar an Wert oder bis 4,7 Prozent des
gesamten Branchenumsatzes steigern konnte. Agentic
Al (2025) konnte die Betriebskosten um 20 Prozent
senken, oder um ca. 9 bis 15 Prozent der Gewinne
steigern.

(ipLUS |

CONSULTING

Risikomanagement / GRC

¢ Anti Money Laundering, CFT
und Anti-Fraud

® Fritherkennungs- und
Uberwachungssysteme

® Scoring/Rating- und
Risikomanagementsysteme

Zundchst weniger
wegen regulator-
ischer Bedenken
bzw. vor GenKl Tools

Zudem GenKI als allgemeines Analysetool in allen
Fachbereichen und Entscheidungshilfe (Sparring im
Management, Interviews, Fallauswirkungen)
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= EINORDNUNG VON GENERATIVER KI UND CHAT GPT

CipLus |

CONSULTING

Chat GPT

Maschinelles Lernen
(SL, UL, RL)
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CONSULTING

= BEISPIELE KLASSISCHER KI/MACHINE LEARNING METHODEN IN
BANKEN (VOR GENKI NUTZUNG)

Risikomanagement Algorithmischer Handel

* Pradiktive Risikomodelle mit htherer Genauigkeit * Hochfrequenzhandel (HFT) mit Millisekunden-Reaktionszeiten

* Portfolio-Optimierung unter Risiko-Aspekten * Automatische Ausftihrung von Trades basierend auf Echtzeit-Marktsignalen
* Anomalie-Erkennung in Handelsdaten ® Optimierung von Trade-Routing und -Execution

* Automatische Berechnung von Value-at-Risk (VaR) ® Pattern Recognition in Marktdaten

BEISPIEL: M| -gestiitzte Kreditrisikobewertung BEISPIEL: JPMorgan LOXM-Algorithmus fiir Equities-Handel

Compliance & Uberwachung

» Automatische Betrugserkennung
* Trade Surveillance in Echtzeit

* Compliance-Prifungen mit NLP

[ ]

Geldwésche-Pravention (AML)

BEISPIEL: HSBC nutzt Gen-Kl fiir Compliance-Checks

* Erstellt mit Hilfe von Claude Sonnet (Gen KI)

© 2026 1 PLUS i GmbH | Kundensymposium 2026 | KI Governance & Risk Management Seite 9



(ipLUS |

CONSULTING

= SCORING MIT KI IN BANKEN (KLASSISCHE KiI)

Zu beachten:

e Datenumgang DSGVO konform

® Moglichen Bias in den Daten Datensammlung
und Vorbereitung

Merkmalauswahl

Bspw. per Univariater
Varianzanalyse, PCA,
Korrelationsanalysen

® Fairness und Nichtdiskriminierung

des Verfahrens

Ziel:
Kl basiertes

Scoring
Verfahren

¢ |nterpretierbarkeit, 6konomische
Plausibilitat des Scorings

Modellierung

Bspw. per Random Forest,
Neuronale Nefze

® HIGH RISK nach EU Al ACT

Anpassungen
Fine-Tuning

Evaluation/Valid.

Bspw. AUC-ROC,HL
Statistische Tests
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STAND GEN Al ALS GPAI BEI DEUTSCHEN BANKEN

o ©
)

Neben Verbesserungen spezif. Modellem bspw. im RC mit GenKI, v.a. als GPAIl eingesetz

Generative Kiinstliche Intelligenz im Bankensektor, integr. Intranet/Wissensdatenbank (aus 6ffentl. Quellen): ®

> Sparkassen/LB: S-KI-Pilot mit RAG Vektorisierung (F-I) -> alle MA im Zugriff bspw. auch eingebaut in Outlook,
»Flow-Factory* - Zusammenarbeit mit ERCIS Uni Miinster etc.; SfO und Tickets sollen integriert werden

> Genossenschaftsinstitute: Geno-GPT (aufbauend u.a. auf PlainGPT; fur alle MA) und weiteren fir

Kundenkontakt/-service (Atruvia) T
» DZ-Bank: DZ-Chat h “

> Bspw. LBBW, MBB auch eigenen Chatbot entwickelt, auch die KfW mit ChatKfwW

> Natiirlich ist das Thema auch im Bankenberatungsbereich (Big4, Next10, aber auch in Boutique-Consultancies)
sehr prdsent, 1 PLUS i nutzt RAG-basiert und DSGVO-konformen DataHub eines mittelstandischen Anbieters

Eingesetzt fiir Dokumentenmanagement und Erstellung (Handbiicher, Fachkonzepte, Intranet), Bilanzauswertungen,
qualitative Ratings, Prognosen (Excel-Ersatz), regulat. Fragen (-> Empfehlung: 1 PLUS i Regulation Navigator)
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AGENDA

Aktuelle Anwendungsbereiche von
(generativer) Kl in Banken

KI-Governance und -Risikomagement
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CONSULTING
= (JBERBLICK REGULATORIK VON KI IM BANKENWESEN

Bankenspez. Gesetze & Anforderungen

EU Al Act
(+ Code of Conduct)

BaFin IKT Kl
Risiken 12/25

1. August 2024,

GPAI 02.08.2025
HR 02.08.2026

EBA-Report on BaFin Prinzipien Ofgea%?;ii?)?gim\;vrie

DSGVO SEae (HESOA EIOPA, ESMA, FSB

Zunehmend SupTech und KI-Nutzung der

ECB GIM 2025 und EBA-Report : g\zif:iciz;elbst
2021 & Follow up ML in IRB 2 piere:

Athena fiir Textanalyse,
models 2023 GABI fiir Regressionsmodelle,

NAVI flir Netzwerk-Graphen
und Eigentiimerstrukturen

Heimdall als Hilfe zur Fit & Propper Priifung
des Managements,

Medusa zum Konsistenzcheck

bei der Uberpriifung von internen Modellen
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CONSULTING

= RISIKEN DURCH K

Gesellschaftliche —
Daten-/
Verbraucherschutz
sowie Systemrisiken

~ —

Modellrisiko
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CONSULTING

RISIKOKLASSEN EU Al ACT

CHAPTER 111

E RiSikopyram ide HIGH-RISK Al SYSTEMS

Section 1

Classification of Al systems as high-risk

Article 6

Classification rules for high-risk Al systems

* Social Scoring oder
absichtlich manipulative Gilt
Systeme (Verboten nach sektoriibergreifend;
Chapter Il Art. 5, EU Al Act)

Risiko im Sinne
gesellschaftlicher

Risiken/Daten bzw. —— T——— GOVERNANCE
. mit hohem . edizintechnik aber auc FRAMEWORK zu

Systemrisiken (GPAI) Risiko (High Risk) Scoring (Ch. Il Art. 6, Al-Act) | schaffen

KI-Systeme mit begrenztem * Chatbots fiir die

Risiko (Limited Risk) Kundenbetreuung
Unbedenkliche KI-Systeme * Kl-gesteuerte
(Minimal Risk) Videospiele oder
Spamfilter

Hierzu Berichts-, Dokumentations-, Sorgfalts- und Informationspflichten insbes. Art. 9-15 fiir Provider
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CONSULTING

DORA

DORA

Digital Operational Resilienz Gesetz

Was beeinhaltet DORA?

MH DORA = IKT RISIKEN = OP RISK

IKT-Risikomanagement Cybersecurity
IT-Risiken steuern & Schutz vor Cyberangriffen
liberwachen

Beispiele: Systemische Risiken

0101
KI-Systeme kdnnen systemweite Risiken verstdarken
und die Stabilitdt des Bankensystems gefahrden.

IT-Notfallplanung Vorfallsmeldungen

Krisenbewiltigung & Tests Meldung von IT-Stérungen

N @ Datenmanipulation
= v
— v
e a o r Manipulation von Daten kann zu falschen
Drittparteien-Management Digitale Resilienz Tests . .
Uberwachung von Dienstleistern Penetrationstests & Simulationen E rge b nissen un d Ve rt rauensve rl u St b el Kl -

Anwendungen fiihren (Data and Model Poisoning;
Adversial Attacks also z.B. Cyberattacken liber
GenKl)

Einheitliche Regeln fiir die Finanz- und Versicherungsbranche
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AGENDA

Aktuelle Anwendungsbereiche von
(generativer) Kl in Banken

Regulatorische Anforderungen an die
Anwendung von Kl
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CONSULTIN

= ANFORDERUNGEN AN KI-MODELLE AUS DEN MARISK (AT 4.3.5)

KI-Anwendungen sind Modelle im Sinne

von AT 4.3.5 Tz. 1 MaRisk, wenn Sie... Angemessenheit und Eignung der
...im Rahmen der MaRisk-Prozesse Modelle sind initial und regelmafig zu
zur Anwendung kommen und... Uberpriifen (Tz. 2).

...quantitative Schatzungen ermitteln

Es werden Verfahren zur DQ-Priifung und Die Verwendung der Modellergebnisse
Bereinigung von DQ-Schwdchen benotigt sowie Uberschreibungsmoglichkeiten
(Tz. 3). sind zu regeln (Tz. 4).
Es ist eine regelmafige quantitative und
qualitative Validierung erforderlich. Bei KI-Modellen muss eine hinreichende
Auswirkungen von Rekalibrierungen sind Erklarbarkeit gegeben sein (Tz. 5).

zu untersuchen (Tz. 5).

Validierung
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CONSULTING

KLASSIFIKATION VON KI-ANWENDUNGEN - BEISPIELE

Vertriebs-

steuerung Screening von

Anwendung in sonstigen CVsim HR A
Geschaftsprozessen

Auslesen von A
Dokumenten zur
Datenerfassung im

Kreditvergabeprozess
Anwendung in MaRisk- SiEe

Kommentierung von Prozessen (AT 4.3.5)

Risikoberichten

Erstellung quantitativer
Schdtzungen im

Anwendung in 4\ Kreditvergabeprozess A

Ratingverfahren

High Risk gem. EU Al Act: 4\
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CONSULTING

KI GOVERNANCE IN DER UBERSICHT

Uberwachung von -
KI-Modellen Validierung

Modellanwendung: Genehmigung und
Human in the Loop Anderung von
& Override Modellen
Definition Rollen / Prompt Governance

Dokumentation Kl- _ Datenqualitat
Governance

Info: Fiir High Risk Anwendungen gem. EU Al Act sind tw.
bspw. die Anforderungen aus Art. 9-14 der Verordnung zu
beachten.
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CONSULTING

MODELL-GOVERNANCE

Modelldnderungen Reproduzierbarkeit

+ Definition materieller Anderungen: Bspw. deutliche » Reproduzierbarkeit muss gegeben sein.
Anderung in der Verteilung von Exposures Vollstéandige Versionierung von:

+ Materielle Anderungen diirfen nicht in kleinere * Code
aufgeteilt werden * Random Seeds

* Impact-Assessment * Modellen

* Re-Training  Evtl: Parametern, Hyperparametern und

Trainingsdaten
* Jede Modellversion muss nachvollziehbar und
reproduzierbar sein

 Anderung an Trainingsdaten
+ Anderungsregister
+ Uberwachung von Modell-Drift

Rechtfertigung von Komplexitdt und Laufende Uberwachung

Nachweis der Erkldrbarkeit

* Modelle sind dauerhaft zu tiberwachen

« Erklédrbarkeit: Beziehung zwischen Risikotreibern * Festlegung von Metriken und Schwellenwerten
und Ergebnis muss nachvollziehbar sein + Evtl. Ad-hoc Revalidierung bei besonderen

+ Einfluss einzelner Risikotreiber muss Anldssen
nachvollziehbar sein * Mechanismus fiir ,,Human Overrides“ von

» Wabhl der Risikotreiber muss angemessen sein qualifizierten Personen mit ausfiihrlichen

« Eine hohe Zahl an Risikotreibern (bzw. hohe Dokumentationsvorgaben

Modellkomplexitdat) muss begriindet werden

© 2026 1 PLUS i GmbH | Kundensymposium 2026 | Kl Governance & Risk Management Seite 22
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CONSULTING

KI-MODELLEBENSZYKLUS

Modellentwicklung

Modellanderung

Turnusmafige

Validierung & Adhoc Initialvalidierung

Engmaschigere
Uberwachung als bei
herkdmmlichen
Modellen nétig

Ggf. laufende
Modellanderungen bei
dynamischen Modellen:
Definition einer materiellen
Modellanderung erforderlich

Modelliiberwachung Implementierung

Modellanwendung
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CONSULTING

= AUSWIRKUNG VON MODELLRISIKEN BEI KI-ANWENDUNGEN

Beispiel 1: Fehler im Kredit-Scoring
- Eingehen von nicht gewiinschten Risiken
- Fehleinschatzungen von Risiken
‘ Mogliche Auswirkungen:
- Fehl-Pricing bei Konditionengestaltung
- Erhohte Kreditverluste
- Entgangenes Neugeschaft (bei Risikoliberschdtzung) oder entgangene Ertrage

Beispiel 2: Fehlerin der CF-Modellierung im Zinsrisiko
- Fehleinschatzung von Risiken

- Fehlerhafte Steuerungsimpulse bei Risikosteuerung (bspw. Abschluss von Swaps und
Zinsbuchsteuerungsmafinahmen)

‘ Mogliche Auswirkungen:
- Uberhohte Zinsrisiken fiithren zu fehlerhafter Kapitalallokation und entgangenen Ertrdgen

- Zu geringe Risikoeinschdtzung fiihrt zu tberhohter Risikoauslastung (und ggf. Gefahrdung der
Risikotragfahigkeit, wenn BW-Schwankungen nicht durch Risikobetrdge abgedeckt sind)

© 2026 1 PLUS i GmbH | Kundensymposium 2026 | Kl Governance & Risk Management Seite 24
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CONSULTING

EINORDNUNG KI-RISIKEN IM RISIKOARTENBAUM

Risikoartensystematik

Liquiditats- Operationelles Sonstige
risiko Risiko Risiken

: Zahlungs- o
Credit- Zins- Aktien- i Imm'o'blllen-
Sl risiko risiko Keitsrisiko (HL
Risiko
Kredit- Eigen- Weitere Rohstoff- Z'?g::lnnans__ Verhaltens- Geschifts-
geschaft anlagen Risiken risiko risikg risiko risiko
Compliance- Beteiligungs-

e NS1) Marktrisiko

KI-Risiken
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CONSULTING

RISIKEN AUS DER KI-NUTZUNG
MEHR ALS DAS KLASSISCHE MODELLRISIKO

Risiken aus der KI-Nutzung in Banken

Fehler im Modell/ falsche Falsche Anwendung des Anderweitige Fehlfunktion
Modellergebnisse Modells von KI-Modellen
Generelle Modell- Nichtvorsatzliche ..

IKT-Risiken
Performance Fehlanwendung
Modell-Drift Vorsatzliche

(Stabilitat) Fehlanwendung* Compliance:Risiken

Reputationsrisiken

*Z.B. Prompt Engineering
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Daten

Reprdsentativitat
Bias

Verstandnis der
Inputs
Aufbereitung der
Inputs

Komplexitat

Limitierte
Generalisierung
Abwdgung aus
Komplexitat und
Performance
Erklarbarkeit
Intransparenz
Validierungs-
anforderungen

MODELLRISIKO BEI KI-ANWENDUNGEN

Modellrisiko (KI spezifisch)

i A - . A

Governance und

Change

Klassifikation
materielle
Anderungen
Re-Training
Rollenverteilung
Uberwachung
Modellnutzung

i

Risiko entsteht hier durch
pot. Nichterfiillung
regulatorischer Vorgaben

Methodik

Plausibilitat
Risikotreiber
Auswahl
Risikotreiber

Wirkungsmechanis

men
Nicht-Linearitat

C1 PLUS |

CONSULTING

Implementierung

Reproduzierbarkeit
Versionierung
Vergleich Training/
Produktion
Erklarbarkeits-
techniken

Der Einsatz von ML-Techniken erh6ht regelmafig die Anforderungen an Validierung,
Transparenz und Governance und kann dadurch zu einer h6heren inhdrenten
Risikoeinstufung fiihren.

© 2026 1 PLUS i GmbH | Kundensymposium 2026 | KI Governance & Risk Management
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CONSULTING

= BEISPIELE FOR KI-RISIKEN IM OPRISK

Ereigniskategorien Beispiele fiir KI-Risiken

Internal Fraud Absichtliche Manipulation von KI-Modellen (bspw. von
Samples fiir Training), Evil Prompt Engineering

External Fraud Data-Poisoning und Adversial Attacks durch externe Nutzer

Employment Practice and Workplace Risiken aus Einsatz von KI im Personal: Diskriminierung,

Safety Datenschutz, etc.

Clients, Products and Business Diskriminierung von Kunden, Datenverlust bzw. Herausgabe
Practices vertraulicher Informationen, Fehlberatung

Damage to Physical Assets Autonome Kl / Agenten die physische Gerdte steuern
Business Disruption and System Geschdftsunterbrechung, wenn Kl in kritischen Prozessen
Failures angewendet wird (DORA)

Execution, Delivery and Process Fehlbewertung im Kreditprozess (EU Al Act - High Risk) oder

Management bei Anlageentscheidungen

© 2026 1 PLUS i GmbH | Kundensymposium 2026 | KI Governance & Risk Management Seite 28
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= OPRISK — BERUCKSICHTIGUNG VON KI IM RISK SELF ASSESSMENT

Erfassung von KI-Anwendungen: Im Modellinventar sollten bereits KI-Modelle
erfasst sein, i.d.R. umfasst dieses jedoch nicht alle Bankprozesse

Bei einem prozessorientierten RSA sind je Prozess die KI-Anwendungen im Fokus

In einem organisational orientierten Setup ist je Organisationseinheit
herauszuarbeiten, welches Risiko in Bezug auf deren Prozessschritte entsteht

€ Problem hierbei: Transversale Risiken aus KI-Nutzung sind auch zu beriicksichtigen
(Mehrfachanrechnung ist jedoch zu vermeiden)

C Integration in IKT-Risiken i.d.R. auch notig

= Ki-spezifische Risikotreiber sind herauszuarbeiten:

€ Bearbeitungs-/ Prozessfehler durch KI-Nutzung konnen systematisch sein (vs. herkbmmliche
Bearbeitungsfehler) -» ggf. zusatzliche Risikoereignisse oder Anpassung der Schadensparameter

€ Neue Compliance Risiken (z.B. EU Al Act)
€ Zusatzliche IKT-Risiken

Kontrollen zur Risikominderung sind wie iiblich zu erfassen
€ Human-in-the-Loop: Wie ist der Mensch in Entscheidungsprozesse eingebunden?
C Ist eine effektive Modelliiberwachung vorhanden?
C Erfolgt eine Validierung der Modelle umfassend und hadufig genug?

© 2026 1 PLUS i GmbH | Kundensymposium 2026 | Kl Governance & Risk Management Seite 29
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CONSULTING
= VALIDIERUNG VON INTERNEN MODELLEN MIT KI-ELEMENTEN
(MaRisk At 4.3.5, EU Al Act, ECB Guide to Internal Models)

Modellleistung und Uberpriifung der Logik Uberpriifung Daten

Stabilitat

« Backtesting der * Plausibilitat * Reprdsentativitat der
Modellperformance Risikotreiber Trainingsdaten

« Vergleich mit weniger » Konsistenz Konzept * Analyse und Test pot.
komplexen Methoden Implementierung Biases (disparate

* Analyse von * Angemessenheit impact remover,
Auswirkungen von Methodik statistical parity)
Modellanderungen * Auswirkungen auf

* Analyse und Test pot. unterschiedliche
Biases(equalized Kundengruppen (Alter,
average odds, statistical Geschlecht, Ethnie, etc.)
parity)

Zus. Fokus durch EU Al Act
Validierung stellt sicher, dass Modellleistung, Modelllogik und (Hochrisiko Anwendungen)

Datenbasis angemessen, nachvollziehbar und belastbar sind.
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= ANSPRECHPARTNER

Dr. Raphael Reinwald, PhD, Diplom-Wirtschaftsmathematiker (Univ.),
(\-l PLUS i ist Partner der 1 PLUS i GmbH. Zentrale Themen im Rahmen seiner
e’ langjdhrigen Beratertatigkeit sind das aufsichtliche Meldewesen und
e . das Risikomanagement (inkl. Validierung und Modellrisiken sowie KI-
Risiken). Dabei hat er bereits Institute aller drei Sdulen, zentrale

= Dr. Raphael Reinwald Dienstleister und Asset-Manager in verschiedenen Detailthemen und
M 0163 -3175748 . q Q Q
raphael.reinwald@1plusi.de Projektebenen bei Fragestellungen im Aufsichtsrecht nach

Postfach 130211 T0911 — 56 79 94 99 CRR/CRD/BRRD und MaRisk erfOlgrEiCh unterstiitzt.

90114 Niirnberg  F0911 - 56 79 9555 www.1plusi.de
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CONSULTING

= ANSPRECHPARTNER

Dr. Christian Stepanek ist Partner bei 1 PLUS i. Zentrale Themen im

C‘| PLUS i Rahmen seiner Bgrgtertéitigkeit fur Ban.ken sind Ratingverfahren,

S 0N S L w Validierung von Risikomessverfahren (insb. Kredit- und
Marktpreisrisiko), Gesamtbanksteuerung, Stresstests und

_ - Modellrisiken.
= Dr. Christian Stepanek
M 0163 - 4176 644 Dr. Stepanek ist studierter Physiker und hat anschlief3end im Bereich

christian.stepanek@1plusi.de .. . Q
der empirischen Kapitalmarktforschung promoviert.

Postfach 130211 T0911 - 56 79 94 99
90114 Niirnberg  F0911 - 56 79 9555 www.1plusi.de
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KI-RISIKEN VERSTEHEN,
STEUERN UND REGULA-
TORISCH EINBETTEN

Kl bietet Banken grofe Effizienzpotenziale —
verlangt aber zugleich klare Regeln fir
Governance, Transparenz und Risikosteuerung.

€ Wie integriert man KI-Modelle in
bestehende Governance-Strukturen?

€ Wie werden KlI-Risiken im
OpRisk - Framework und unter DORA
erfasst?

€ Welche Dokumentation und Validierung
fordern MaRisk AT 4.3.5, ECB Internal
Model Guide und der EU Al Act?

€ Und wie bleibt auch komplexe Kl erklarbar?

Unsere Losung:

Wir unterstiitzen Banken dabei, KI-Anwendun-
gen strukturiert, nachvollziehbar und regulato-
risch konform in Risiko- und Governance-
prozesse einzubetten - von der
Use-Case-Klassifikation bis zur Validierung und
laufenden  Modelliiberwachung.  Genauso
unterstiitzen wir die Revision die bankinternen
KI-Anwendungen aufsichtskonform zu priifen.

Unser Beratungsangebot:

€ Erstellung Model Governance fiir KI-
Anwendungen

€ Einbindung ins Modellrisikomanagement

€ Integration in das Operational Risk
Framework

€ Validierung von KI-Modellen

KI-Govemance, Risk
Management und
Validierung? Wir haben
viele Ideen und Ansatze!

MELDEN SIE SICH
EINFACH BEI UNS.

Erstinformation

Angebof fiir mogliche

Unterstiitzung

Cipus.

Analyse vorhandener
Kl Use Cases und
Einordnung in
Governance, Risiko-
und Validierungs-
prozesse

Konkretes Arbeits-
programm und
Umsetzung mit

1PLUSI

= Dr. Chnstian Stepanek
M0163 - 41 76 644
christian.stepanek@1plusi.de

Abstimmung der
Rahmenbedingungen
und Ziele

Postfach 130211 TO911-56 7994 99
90114 Nirnberg F0911-56 7995 55 www.lpluside




REGULATORIK OHNE Die LOSUNG: Der REGULATION NAVIGATOR
ROULETTE — MITKI WssensbaSIerteS Regulatorik-LLM: Prazise Antworten

Verwandeln Sie regulatorische Unsicherheit in auf spezifische Fragen durch passgenaue
Ihren strategischen Wettbewerbsvorteil. Recherche in eigenem, wissensbasierten 1 PLUS - FUR
Prézise. Sicher. Souveran. Regulatorik-LLM.

REGULATORISCHE
Das PROBLEM: Regulatorische Komplexitat RAG-basierte Wissensbasis: Retrieval-Argumented- EXZELLENZ. Der Regulation
lahmt Ihr Geschift. 1 57‘ Ge“‘i":“‘_’" :”tzlt akt“te‘:; "‘("d : Navigatorverbindet modernste
s s SRRl resustonschirelevanie DOKUITEEE Kl-Technologie mit deutschen
Informationsflut: Standigneue Gesetze, —= Daten fiir hdchste Genauigkeit und Datenthl Gt o e

e Verordnungen, Anforderungen und Nachvollziehbarkeit.

Richtlinien - national wie international. Sie sicher, schnell und

Individuell erweiterbar: Der Navigator ist flexibel zukunftsfahig durch jede

Fehlende Passgenauigkeit: Allgemeine und individuellan:ihze regulatorische Herausforderung
@ Informationen helfen nichtbei spezifischen Fragestellungen erweiterbar. navigieren.
Herausforderungen lhres Unternehmens. ___——i_ﬁ‘_;
@ Hoher Aufwand: Manuelle Recherche ist DSGVO-konform und sicher: eigener Data MELDEN SIE SICH
ineffizient, zeitraubend und fehleranfallig. B Hiib beigiemaatis EINFACH BEI'UNS.
= o= o T zierten, deutschen,
‘ Kl-Halluzinationen: Standard-KI-Lésungen 8 Anbictar.

liefern oft unzuverléssige Ergebnisse.

CipLusi

Erstinformation -

Austausch zu den
Rahmenbedingungen

m&ghchen Regulation
‘Navy

Ubersicht iiber Moglich-
keiten der Umsetzung
und Darstellungdes

' Konkretes Arbeits-
programm und
Umsetzung von Ver-

= Dr. Raphael Reinwald
M0163~3175748
Raphael.reinwald@1plusi.de
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